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Node Classicl _Degree Classical_Betweenness Classical_Closeness Classical_Eigenvvector Classical_importance
1 0.3333 0.0400 0.4000 0.2031 0.1009
2 0.3333 0.0384 0.4000 0.1681 0.0652
3 0.3333 0.0606 0.4000 0.1440 0.661
4 0.3333 0.0000 0.4000 0.2287 0.819
5 0.6667 0.1973 0.4800 0.3746 0.8527
6 0.5000 0.2143 0.4000 0.4024 0.9839
7 0.5000 0.1089 0.4800 0.2958 0.5550
8 0.5000 0.0851 0.5217 0.2315 0.3025
9 0.6667 0.2042 0.4800 0.3462 0.8327
10 0.5000 0.1528 0.4800 0.3322 0.7238
11 0.6667 0.2291 0.4800 0.2983 0.8136
12 0.5000 0.1086 0.4286 0.2665 0.4198
13 0.3333 0.0606 0.4000 0.1556 0.0773

g5 Al s sy Pl g K S glae F coeal ¥ s

Node Incidence_Degree Incidence_Beetweenness Incidence_Closeness Incidence_Eigenvector Incidence_importance
1 24 24 0.0078 0.3358 0.4939
2 16 16 0.0119 0.2101 0.3101
3 20 20 0.0093 0.2513 0.3853
4 14 14 0.0132 01591 0.2529
5 16 32 0.0111 0.2240 0.3982
6 28 56 0.0066 0.4210 0.7500
7 26 52 0.0069 0.3919 0.6918
8 28 42 0.0075 0.3604 0.6431
9 14 28 0.0132 0.1440 0.3163
10 16 32 0.0109 0.2032 0.3838
11 22 44 0.0079 0.2988 0.5545
12 24 36 0.0093 0.3028 0.5429
13 4 8 0.0556 0.0267 0.2500
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Node Tensor_Degree Tensor _Beetweenness Tensor _Closeness Tensor _Eigenvector Tensor _importance
1 0.0004 0.0052 0.0417 0.0035 0.0581
2 0.0011 0.0273 0.0625 0.0200 0.1176
3 0.2288 0.2279 0.0500 0.0007 0.2068
4 0.0087 0.0087 0.0714 0.0006 0.1302
5 0.0044 0.0732 0.0312 0.0499 0.666
6 0.0597 0.8457 0.0179 0.5848 0.4145
7 0.0192 0.0560 0.0192 0.7536 0.5097
8 0.0176 0.3920 0.0238 0.2852 0.2073
9 0.1025 0.1025 0.1021 0.0357 0.1007
10 0.6125 0.06125 0.6107 0.0312 0.3842
11 0.7367 0.7367 0.7501 0.0227 0.4458
12 0.0071 0.0071 0.1081 0.0278 0.0755
13 0.0000 0.0000 0.0000 0.1250 0.2500

(53 4w G3ot0) S 5 K5, bl p 05K ad bae S el F J gt

Rank 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13
Node 6 7 11 10 5 8 9 12 1 3 13 2 4
Total_Importance 0.7531 0.6143 0.6105 0.4859 0.4682 0.4538 0.4281 0.4125 0.2888 0.2538 0.1982 0.1982 0.1771

(G235 4 Gl) S 5 S0, bl (085 4S0ed gladly el V J g

Classica Classi Classic Classic Incide Tens Tenso

. . Incide . . Incide Tenso- Tensor Tensor Total-
Fro T Classical I cal al al Incide_D — Incide_Eige . or r- . . .
- o N .~ . —  DBeetwee _~ - import Beetwee — _Eigenv import import
m o Degree Beetwee Close Eigenv import egree Close  nvector _Deg Close
nness ance nness ector ance  ance
nness  ness  ector  ance ness ree ness
1 5 1 0.237 0.88 0578 0.453 40 56 0.019 0.56 0.416 0.005 0.078 0.073 0.053 0.075 0.359
1 12 0.833 0.149 0.829 0.469 0.204 48 60 0.017 0.639 0.507 0.008 0.113 0.069 0.077 0.078 0.33
5 6 1.333 0.412 1.002 0.777 0.957 44 88 0.018 0.645 0.572 0.064 0.919 0.049 0.0635 0.267 0.626
5 9 1.333 0.402 0.96 0.721 0.876 30 60 0.024 0.368 0.309 0.107 0.175 0.67 0.005 0.096 0.436
5 1 1 0.237 0.88 0578 0.453 40 56 0.019 0.56 0.419 0.005 0.078 0.073 0.053 0.075 0.359
5 4 1 0.197 0.88 0.603 0.432 30 46 0.024 0.383 0.271 0.013 0.082 0.103 0.05 0.13 0.291
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Classica Classi Classic Classic . Incide . Tens Tenso

Fro T Classical | cal  al_ al_ Incide D Incide _ _Incide_Eige L r- Tensor R Total-
m o Degree Beetwee Close Eigenv import egree Beetwee Close  nvector import _Deg Beetwee Close ~Elgenv import import

nness ance nness ector ance ance

nness ness ector  ance ness ree ness

6 7 1.167 0.323 1.002 0.698 0.777 54 108 0.014 0.813 0.75 0.079 0902 0.037 1338 0514 0.711
6 10 1.167 0.367 1.043 0.735 0.877 44 88 0.017 0.624 0.562 0.672 0546 0.049 0566 0.444 0.633
6 5 1.333 0.412 1.002 0.777 0.957 44 88 0.018 0.645 0.572 0.064 0919 0.049 0.653 0.267 0.626
6 12 1.167 0.323 095 0.668 0.708 52 92 0.016 0.724 0.662 0.067 0.954 0.046 0.658 0.27 0597
7 8 1 0.194 088 0527 0.389 54 94 0.014 0.752 0.667 0.037 0.448 0.043 0.039 0399 0.54
7 11 1.167 0338 096 0594 0.693 48 96 0.015 0.691 0.629 0.756 0.806 0.042 0.774 053 0.629
7 6 1.167 0.323 1.002 0.698 0.777 54 108 0.014 0.813 0.75 0.079 0902 0.037 1338 0514 0.711
8 2 0.833 0.124 0.8 0.4 0.117 44 58 0.019 0.57 0.456 0.019 0419 0.086 0.305 0.196 0.302
8 7 1 0.194 088 0.527 0.389 54 94 0.014 0.752 0.687 0.037 0.448 0.043 1.039 0399 0.54
8 12 1 0.194 0.829 0.497 0.32 52 78 0.017 0.663 0599 0.025 05 0.052 0.358 0.155 0.426
2 8 0.833 0.124 0.8 0.4 0.117 44 58 0.019 0.57 0.456 0.019 0.419 0.086 0.305 0.196 0.302
2 11 1 0.267 0.88 0.466 0.42 38 60 0.02 0.509 0.399 0.738 0.777 0.085 0.041 0327 0.391
12 6 1.167 0323 095 0.668 0.708 52 92 0.016 0.724 0.662 0.067 0.954 0.046 0.658 27 0.597
12 1 0.194 0.829 0.497 0.32 52 78 0.017 0.663 0.599 0.025 05 0.052 0.358 155  0.426
12 1 0.833 0.149 0.829 0.462 0.204 48 60 0.017 0.639 0.507 0.008 0.113 0.069 0.077 078 0.33
11 3 1 0.29 0.88 0.442 0.427 42 64 0.017 0.55 0.444 0.965 0978 0.073 0.021 0371 0.424
11 10 1.167 0.382 0.002 631 0.792 38 76 0.019 0.502 0.442 1349 1361 0.054 0.022 0461 0.551
1 7 1.167 0338 096 0594 0.693 48 96 0.015 0.691 0.629 0.756 1.806 0.042 0.774 0.53 0.629
1 2 1 0.267 0.88 0.466 0.42 38 60 0.02 0.509 0.399 0.738 0.777 0.085 0.041 0327 0.391
3 11 1 0.29 0.88 0.442 0.427 42 64 0.017 0.55 0.444 0.965 0978 0.073 0.021 0371 0.424
3 13 0.667 0.121 0.8 0.3 0 24 28 0.065 0.278 0.316 0.229 0.228 0.175 7E-04 0312 0.22
10 11 1.167 0.382 1.002 0.631 0.792 38 76 0.019 0.502 0.442 1349 1361 0.054 0.022 0461 0.551
10 9 1.167 0.357 1.002 0.678 0.796 30 60 0.024 0.347 0.3 0.715 0.713 0.067 0.002 0.274 0.443
10 6 1.167 0.367 1.043 0.735 0.877 44 88 0.017 0.624 0.562 0.672 1.456 0.049 0.586 0.444 0.633
9 10 1.167 0.357 1.002 0.678 0.796 30 60 0.024 0.347 0.3 0.715 0.713 0.067 0.002 0.275 0.443
9 13 1 0265 0.88 0.502 0.437 18 36 0.069 0.171 0.275 0.102 0.102 0.161 3E-04 0.246 0.318
9 4 1 0.204 0.88 0575 0.423 28 42 0.026 0.303 0.223 0.111 0.111 0.107 9E-04 0.151 0.268
9 5 1.333 0.402 096 0.721 0.876 30 60 0.024 0.368 0.309 0.107 0.175 0.067 0.05 0.096 0.436
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Classica Classi Classic Classic . Incide . Tens Tenso

. . Incide . . Incide Tenso- Tensor Tensor Total-
Fro T Classical | cal_ al_ al_ Incide D — _ Incide_Eige . r-_ . . .

. . Beetwee import Beetwee _Eigenv import import

m o Degree Beetwee Close Eigenv import egree Close  nvector _Deg Close
nness ance nness ector ance  ance

nness  ness ector  ance ness ree ness
13 3 0.667 0.121 0.8 0.3 0 24 28 0.065 0.278 0.316 0.229 0.228 0.175 7E-04 0312 0.22
13 9 1 0.265 0.88 0502 0.437 18 36 0.069 0.171 0.275 0.102 0.102 0.161 3E-04 0.246 0.318
4 5 1 0.197 0.88 0.603 0.432 30 46 0.024 0.383 0.271 0.013 0.082 0.103 0.05 0.13 0.291
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Comparison of Node Importance Across Methods

-

Classical Incidence Tensor
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Methods
B Classical
B Incidence
E=m Tensor

3

Edge Importance Across Methods

Importance Score

20.26.18.1 .28.18.15
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Network Visualization - Total Impoartance
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